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Установка НЕВОД-ШАЛ [4] является частью экспериментального комплекса НЕВОД и предназначена для регистрации заряженной компоненты широких атмосферных ливней (ШАЛ) в диапазоне энергий от 1015 до 1017 эВ. Основная цель НЕВОД-ШАЛ - получить оценку энергии первичных частиц для событий, измеряемых другими детекторами ЭК НЕВОД.
[bookmark: _GoBack]Обычно для оценки параметров ШАЛ применяют метод максимального правдоподобия [2]. Но в настоящее время широкое распространение получили методы, использующие машинное обучение [1], которые требуют для восстановления характеристик гораздо меньше времени и дают более точные результаты [5,7]. Именно поэтому в работе был выбран метод восстановления, основанный на машинном обучении.
Нейронная сеть обучалась на данных, моделированных методом Монте-Карло с использованием программного пакета CORSIKA [6] и Geant4 [3]
В докладе приведены результаты тестирования нейронной сети, которая восстанавливает следующие параметры ШАЛ: мощность, возраст и направление прихода.
Стандартное отклонение для десятичного логарифма мощности ШАЛ составило 0.2. Стандартное отклонение для возраста ШАЛ составило 0.05. В качестве точности восстановления направления прихода (рис. 1) было принято процентильное значение для 68% распределения – 2.5°. 
[image: ]
Рис. 1. Распределение по углу между истинным и восстановленным направлением прихода 
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