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Задача устранения размытия на изображении состоит в восста-
новлении четкости и детализации изображения, которая потеряна
из-за различных причин, таких как движение объекта или камеры,
неправильная фокусировка, дефекты оптики или дрожание рук фо-
тографа. На вход алгоритма устранения размытия подается изобра-
жение с потерей резкости. Выходом алгоритма устранения размытия
является улучшенное или восстановленное изображение, в котором
минимизированы или устранены эффекты размытия.

Для обучения таких алгоритмов требуются большие объемы дан-
ных - пар изображений. Сложность получения таких пар связана с
невозможностью воспроизведения сцены с максимальной точностью
при съемке искаженного и неискаженного изображений. Эталонное
и искаженное изображения должны отличаться лишь наличием ис-
кажений на втором, но не должны отличаться по содержанию кадра.
Искусственное создание таких данных осложнено треборваниями к
физической корректности синтетического размытия.

В данной работе предлагается метод создания набора реалистич-
ных обучающих данных. Он использует нейросетевые методы для
построения карт глубины, которые затем используются для генера-
ции физически корректных искажений.

На первой стадии алгоритма при помощи нейронной сети
Marigold [1] вычисляются карты глубины изображений. Затем на их
основе генерируются физически корректные карты размытия.

На второй стадии после получения карт размытия производит-
ся их модификация путем добавления шума Перлина [2]. Этот этап
вносит элементы случайности и реализма, создавая эффекты, близ-
кие к естественным условиям наблюдения, такие как неоднородное
освещение, атмосферные искажения и различные физические воз-
действия на камеру.

На третьем этапе изображение размывается, с учетом построен-
ных карт размытия. Пример работы метода приведен на Рис. 1.
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Таким образом, описанный многоэтапный процесс позволяет
достичь высокой степени реализма и физической корректности в
визуализации эффектов размытия на изображениях. Полученный
таким способом набор данных повышает качество обученных на нем
методов устранения размытия.
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Рис 1. Пример работы предложенного метода.
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