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Для увеличения точности теоретических предсказаний в физи-
ке элементарных частиц требуется рассмотрение более высоких по-
рядков теории возмущений, соответствующее увеличению сложно-
сти многомерных интегралов Фейнмана. Для численной оценки зна-
чений этих интегралов необходимо прибегать к методу Монте-Карло
интегрирования с использованием важностной выборки, который
позволяет учесть особенности подынтегральной функции для уве-
личения точности. Существующие методы адаптивного интегриро-
вания VEGAS [1] и FOAM [2] имеют ограничения применимости, в
частности требование факторизуемости подынтегральной функции.

В докладе рассматривается метод Монте-Карло интегрирования
с нейросетевой важностной выборкой на основе нормированных по-
токов [3] и проводится сравнение этого метода с существующими
методами адаптивного Монте-Карло интегрирования. Описываемый
метод использует способность глубоких нейросетей быть универсаль-
ными аппроксиматорами функций и позволяет строить преобразова-
ние вектора из заданных распределений вероятности к векторам из
произвольных распределений вероятности.
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