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Радиолокационные (РЛ) изображения широко применяются для
оперативного мониторинга состояния Земной поверхности. Большой
объем РЛ-данных требует развития методов их автоматической об-
работки. В последние годы популярность обрели подходы с использо-
ванием нейронных сетей [1]. Но их практическое применение ослож-
нено тем, что существующие наборы РЛ-данных специфичны по гео-
графии и объектам съемки [4].

Закономерности, устанавливаемые в вероятностных и статисти-
ческих моделях РЛ-снимков, являются дополнительной информаци-
ей об их структуре. Конечная смесь вероятностных распределений [2]
описывает яркостные характеристики пикселов, а неявные простран-
ственные и иерархические связи между ними – модель квадродере-
ва [3]. В условиях ограниченного обучающего набора такие законо-
мерности могут быть использованы для повышения точности обра-
ботки снимков нейронной сетью.

Указанные модели были использованы при сегментировании
нескольких реальных РЛ-изображений, полученных различными ра-
диолокаторами (Sentinel 1, Capella, ESAR, набор HRSID). В качестве
базовых архитектур использовались сверточные сети с вниманием и
Visual Transformer. Результаты моделирования изображения конеч-
ной смесью вместе с ним самим подавались на вход базовой сети,
проводившей начальную сегментацию. После для каждого пиксела
установленная метка класса уточнялась в ходе пост-обработки сним-
ка с помощью квадродерева. Прирост точности относительно базо-
вых архитектур составляет до 20.31% (в среднем 6.30%, медианное
значение - 5.12%). Установлено, что величина приращения точности
зависит от начальных размеров обучающего набора и уровня зашум-
ленности изображений.
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