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Работа посвящена проблеме отсутствия гибкости в моделях ге-
нерации текста. Множество алгоритмов остаются фиксированными
после процесса обучения, и для их изменения приходится проделы-
вать длительный и ресурсозатратный процесс переобучения.

Основной задачей является реализация гибкого диалогового
ассистента, изменяющего свое поведение в соответствии с парамет-
рами реплик, которые произносит собеседник. Данная задача явля-
ется наглядным примером построения архитектуры гибкой модели.

В процессе работы были решены следующие подзадачи:

1. Проанализировать ряд алгоритмов классификации и генера-
ции текстов и выбрать наиболее оптимальную архитектуру.

2. Собрать наборы данных и обучить модели.

3. Реализовать работу метода байесовской оптимизации совмест-
но с имеющимися классификаторами и генератором.

4. Реализовать систему ранжирования сгенерированных ответов,
а также механизм удаления наименее актуальных точек метода
байесовской оптимизации.

Архитектура модели

1. 5 BERT-классификаторов характеристик реплик (токсичность,
формальность, научность, политичность, эмоциональность) и
BERT-классификатор удовлетворенности пользователя, позво-
ляющий по тройке реплик ассистент-пользователь-ассистент
оценить заинтересованность собеседника в диалоге.

2. GPT-модель для генерации нескольких вариантов ответа, ко-
торые затем ранжируются.

3. Байесовская оптимизация, функцией приспособленности кото-
рой является кусочное отображение, принимающее случайное
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высокое значение, если реплика сказана пользователем, и ре-
зультат классификатора удовлетворенности, если фраза исхо-
дит от ассистента.

4. Для большей гибкости из истории байесовского метода удаля-
ются неактуальные точки.

В результате была получена модель, подстраивающаяся под
внешние изменения и не требующая при этом много затрат на пере-
обучение. Ниже приведены графики некоторых проекций функции
приспособленности, характеризующие общение 2 пользователей с ас-
систентом (200 реплик). Видно, что поведение модели различается
для каждого из них: первый предпочитает более грубое, а второй -
позитивное. На третьем графике отображена тенденция удовлетво-
ренности пользователей, которая имеет возрастающий тренд. Про-
валы на графике - моменты изменения поведения пользователя и
соответствующего исследования новых точек функции приспособ-
ленности и удаления старых.
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