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Решение ряда задач (производство генетически модифицированных животных, иссле-
дование физиологически активных веществ и другие) требует получения данных о различ-
ных аспектах физиологии животных – фенотипирования [2, 4, 8]. «Классический» подход
состоит в проведении ряда тестов и инструментальных измерений, что требует значи-
тельных затрат сил и времени. Новые технологии и автоматизация процесса позволяют
снизить влияние человеческого фактора и при этом относительно быстро получать зна-
чительно больший объем данных [1, 3, 5, 6]. Однако обработка и интерпретация такого
объема данных составляет мало разработанную проблему.

В рамках данного исследования сбор мультимодальных физиологических данных фе-
нотипирования животных – поведенческих и метаболических параметров – проводили с
использованием установки Phenomaster [9]. Работа с большими объемами данных откры-
вает возможности выявления неинвазивных маркеров различных физиологических состо-
яний объектов исследования, выявить которые при «ручной» обработке сложно или даже
невозможно [7]. В данной работе на примере различения пола и гормонального статуса
мышей мы изучили потенциал интеграции технологий машинного обучения для обработ-
ки и интерпретации высокоразмерных данных. Выработанный подход к анализу данных
представляет собой инновационный взгляд на фенотипирование на организменном уровне
и пригоден к масштабированию на более релевантные физиологические и фармакологи-
ческие задачи (фенотипирование генетически модифицированных животных, скрининг
физиологически активных веществ).
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