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NDVI (Normalized Difference Vegetation Index – Нормализованный разностный вегета-
ционный индекс) – это показатель, широко используемый для оценки состояния раститель-
ного покрова. Он рассчитывается как отношение разности между отражением в ближнем
инфракрасном (NIR) и красном (RED) диапазонах к их сумме [1]. При расчете показа-
телей для территорий большой площади или при построении временного ряда в данных
могут образовываться разрывы, связанные с облачностью, тенью и другими факторами,
создающими помехи при съемке. Неполнота данных может быть устранена различными
способами, к примеру методами интерполяции, машинного обучения, нейронных сетей.

В данном исследовании для устранения неполноты данных применяются методы ма-
шинного обучения и используются различные модели и алгоритмы (в частности модель
линейной регрессии – LinearRegression [4]), а также набор данных для обучения, включа-
ющий в себя многолетнюю выборку значений вегетационного индекса [2].

Моделирование данных происходит в Google Earth Engine (GEE) через подключение к
Earth Engine Python API. Это платформа для облачных вычислений, которая позволяет
анализировать большие объемы данных дистанционного зондирования [3].

Обучение модели для решения задачи производилось на нескольких наборах данных,
полученных по снимкам с разных сканирующих систем (Landsat 8, Sentinel - 2, MODIS),
снимки отбирались за период с марта 2013 года по март 2020 года. Значения NDVI рас-
считывались для каждого набора изображений и объединялись в общую таблицу.

Далее, данные разделялись на тестовую и обучающую выборки (размер тестовой вы-
борки составил 20% от общего количества данных) и производилось обучение модели, а
также вычисление средней квадратичной ошибки (СКО) модели для проверки точности.
Ошибка моделирования данных на тестовой выборке составила 0,10973 (сравнение полу-
ченного и фактического значений), СКО составила 0,01204.
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Рис. : 1. Фрагмент набора данных, используемого для обучения модели, составлено авто-
ром

Рис. : 2. Результаты предсказания и оценки точности модели, составлено автором
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