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Актуальность
Современные исследования парламентской деятельности требуют использования пе-

редовых аналитических методов, позволяющих выявлять скрытые закономерности в про-
цессе законотворчества. Государственная Дума РФ представляет собой сложную систему
взаимодействий, в которой не только официальные партийные структуры, но и нефор-
мальные коалиции оказывают значительное влияние на принятие решений. Одним из эф-
фективных подходов к изучению этих процессов является сочетание методов социального
сетевого анализа и машинного обучения.

Методология
Алгоритмы машинного обучения позволяют автоматически идентифицировать класте-

ры депутатов на основе данных о соавторстве законопроектов, выявляя не только офици-
альные фракционные объединения, но и неформальные альянсы, формирующиеся вокруг
ключевых законодателей. Использование алгоритмов кластеризации, таких как K-means,
DBSCAN и спектральная кластеризация, позволяет определить группы депутатов с высо-
кой степенью взаимодействия и оценить динамику коалиций в разных созывах. Это дает
возможность прогнозировать устойчивость парламентских объединений, выявлять клю-
чевых посредников между фракциями и анализировать влияние сетевой структуры на
вероятность принятия законопроектов.

Применение технологий машинного обучения в анализе законотворческого процесса не
только расширяет инструментарий политической науки, но и открывает перспективы для
создания предсказательных моделей парламентского поведения. Развитие таких подхо-
дов способствует повышению прозрачности законодательного процесса и созданию новых
аналитических инструментов для изучения политических институтов.

Результаты
В таблице под номером 1 представлены данные сетевого анализа сетей соавторства за-

конопроектов. Были использованы следующие параметры для анализа (соответствующие
названиям колонок): количество узлов в сети, плотность сети (Density), Диаметр наи-
большего компонента, средняя связность узла (average degree), коэффициент локальной
кластеризации, вероятность триадного закрытия (Triadic closure), а также представление
данных о наиболее влиятельных (с точки зрения активности в парламенте и участия в вы-
движении законопроектов) депутатов: им соответствуют такие параметры анализа как де-
путаты с наибольшим количеством связей (degrees), степени близости (closeness centrality),
степени посредничества (betweenness centrality) и степени влиятельности (Eigenvector centrality).
Также указаны депутаты, обладающими наибольшим влиянием по распределению инфор-
мации в сети (influential spreader), обнаруженные с помощью алгоритма voterank.

Для наглядности нами были построены визуализации сетей соавторства депутатов Го-
сударственной Думы всех созывов. Для сетей, представляющих 5 – 8 созывы включитель-
но нами вручную были собраны таблицы принадлежности субъектов законодательной
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инициативы к каждой партии. Таким образом, получилось раскрасить кластеры депута-
тов в зависимости от их принадлежности, где темно синий – Единая Россия, светло синий
– ЛДПР, оранжевый – Справедливая Россия, бирюзовый – новые люди, красный – КПРФ,
а Серый – беспартийные или остальные.

Первое что бросается в глаза при рассмотрении таблицы, это постепенное увеличение
чиста узлов в сети в следствие большего вовлечения внешних акторов (сенаторов, регио-
нальных парламентариев и других) в законотворческий процесс в Государственной Думе.
При этом также растет общая плотность сети и уменьшается диаметр при передаче ин-
формации (если в 4 созыве данные были 0.083 и 5, то в 7 созыве эти данные насчитывали
0.33 и 4), что говорит о большем сплочении сети депутатов. Это входит в частичное про-
тиворечие с информацией по коэффициенту локальной кластеризации, который только
вырастал с каждым созывом. Единственным обоснованием этого нам видится только то,
существует несколько кластеров (таких как кластер ЕР и КПРФ), они с каждым созывом
все чаще публикуют законопроекты в соавторстве с со партийцами.

Важно обратить внимание на степень интеграции законодателей Либерально-Демо-
кратической Партии России: если депутаты КПРФ и Справедливой России формируют
кластеры, которые налаживают отдельные связи с представителями других партий, но
в большинстве своем публикуются сообща, то депутаты партии ЛДПР интегрированы в
сеть депутатов Единой России и принимают большее участие в совместных публикациях
в 7 созыве, нежели в 6, когда у них также прослеживался кластер (см. рисунки 4, 5 и 6,
голубой цвет). Это может говорить о структурных или идеологических проблемах в рядах
партии или о формировании неформальной коалиции партии власти и ЛДПР.

Противовесом масштабного кластера парламентариев Единой России является кла-
стер КПРФ, который четко выделен на фоне остальных партий и слабо интегрирован в
законотворчество партии большинства (в противовес ЛДПР и Справедливой России) (см.
Рисунки 7 и 8)

Помимо этого, растет среднее количество связей у узла при внесении законопроектов.
Если еще в 4 созыве среднее количество связей было 46, то к 7 созыву их насчитывается
241. Это может как положительно говорить о сплоченности элит при внесении законо-
проектов, так и демонстрировать отрицательную тенденцию стремления к повышению
KPI каждого депутата за счет включения его в общий проект при отсутствие достаточной
работы с его стороны.

Интересной закономерностью является то, что в результатах анализа центральности
узлов каждого созыва редко заметны руководители каждой фракции, такие как Жири-
новский, Зюганов, Неверов и другие. Возможным объяснением является то, что в каж-
дой партии есть депутат, ответственный за выдвижение и продвижение законодательных
инициатив, а руководители фракций (или партий) больше сосредоточены на партийной
работе.

Подводя итоги сетевого анализа законотворческой деятельности и обращая внимание
на существующую сеть 8 созыва Государственной думы (см. Рис. 1), стоит заметить уже
сформировавшиеся партийные кластеры законотворческой активности, среди которых и
кластер ЛДПР. Поскольку в имеющихся данных на сайте sozd.duma.gov за 8 созыв Единая
Россия мало представлена, ее кластеров пока еще нет на графике, однако дальнейший
процесс изменения структуры сети до конца 8 созыва в 2026 году будет представлять
интерес для исследователей.

Источники и литература

1) Wasserman S., Faust K. Social network analysis: Methods and applications. – 1994.

2



Конференция «Ломоносов-2025»

2) Tabassum S. et al. Social network analysis: An overview //Wiley Interdisciplinary
Reviews: Data Mining and Knowledge Discovery. – 2018. – Т. 8. – №. 5. – С. e1256.

3) Помигуев И. А. Совет Государственной Думы: реальный вето-игрок или технический
исполнитель? //Полис. Политические исследования. – 2016. – №. 2. – С. 171-183.

4) Tam Cho W. K., Fowler J. H. Legislative success in a small world: Social network analysis
and the dynamics of congressional legislation //The journal of politics. – 2010. – Т. 72. –
№. 1. – С. 124-135.

Иллюстрации

Рис. : Данные сетевого анализа сетей соавторства законопроектов депутатов Государствен-
ной Думы
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Рис. : Рисунок 1. Сеть соавторства депутатов 8 созыва.

Рис. : Рисунок 2. Сеть соавторства депутатов 5 созыва.

4



Конференция «Ломоносов-2025»

Рис. : Рисунок 3. Сеть соавторства депутатов 5 созыва: сеть законодатели с больше 25
инициатив.

Рис. : Рисунок 4. Сеть соавторства депутатов 6 созыва
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Рис. : Рисунок 5. Сеть соавторства депутатов 6 созыва: сеть законодатели с больше 25
инициатив. Приближенная версия

Рис. : Рисунок 6. Сеть соавторства депутатов 7 созыва: сеть законодатели с больше 25
инициатив. кластер ЛДПР "поглощен"ЕР
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Рис. : Рисунок 7. Сеть соавторства депутатов 6 созыва: сеть законодатели с больше 5
инициатив. Кластер КПРФ четко прослеживается

Рис. : Рисунок 8. Сеть соавторства депутатов 7 созыва: сеть законодатели с больше 5
инициатив. Кластер КПРФ четко прослеживается

7


