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Для анализа малых наборов данных методы глубокого обучения
зачастую нуждаются в дополнительной информации о функциони-
ровании системы, источником которой могут стать вероятностные
модели данных. В работе [1] предложен новый подход к решению за-
дач само- и полуконтролируемого обучения с использованием глубо-
ких гауссовских смешанных моделей [3]. На основе математической
модели, реализованной в слоях нейронной сети, предложен способ
формирования псевдометок данных, используемых в дальнейшем
для обучения классификатора или регрессора, в качестве которых
используются различные методы машинного обучения. Было прове-
дено расширение данного подхода на различные нейросетевые ар-
хитектуры, в том числе ориентированные на обработку временных
рядов. При тестировании метода на данных таблиц из репозитория
UCI и временных рядов, описывающих изменение потока излучения
сверхновых звезд [2], продемонстрировано повышение точности ре-
шения задач обучения с учителем при использовании сгенерирован-
ных глубокими гауссовскими смешанными моделями псевдометок
по сравнению с традиционно применяющимися для этого подхода-
ми –классическими гауссовскими смешанными моделями, алгорит-
мами k-средних и линейной регрессии. Так, среднее относительное
снижение среднеквадратической ошибки в задаче регрессии достиг-
ло 36.74%, а средний прирост метрики F1 в задаче классификации
составил 19.26%.
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