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Задача устранения размытия (image deblurring) связана с восста-
новлением резкого изображения из его размытой версии и остаётся
сложной из-за разнообразия типов размытия и различий между син-
тетическими и реальными данными.

В данной работе исследуется роль дообучения (fine-tuning) для
улучшения обобщения нейросетевого метода RADBlur, предназна-
ченного для устранения размытия изображений. RADBlur изначаль-
но использует предварительное обучение на синтетическом наборе
данных GoPro, после чего производится дообучение на реальном на-
боре RSBlur. В отличие от стандартных подходов адаптации, метод
RADBlur осуществляет отбор синтетических данных на основе сход-
ства признаков с реальными изображениями. Для этого использу-
ются текстурные признаки сети VGG и семантические признаки мо-
дели SigLIP, на основе которых формируется кураторская выборка
синтетических данных, максимально близких по характеристикам
размытия к реальным изображениям.

Дообучение проводится в два этапа: на первом нейросеть обучает-
ся только на кураторской синтетической выборке, а на втором этапе
данные постепенно смешиваются с реальными изображениями, ис-
пользуя косинусное изменение пропорций. Применение данной стра-
тегии позволило повысить качество восстановления изображений на
реальном наборе данных RSBlur на 2.7 dB по метрике PSNR по срав-
нению с моделью, обученной только на синтетических данных. Экс-
перименты на наборах данных RSBlur и RealBlur демонстрируют
существенное улучшение качества и подтверждают эффективность
предложенного подхода дообучения для преодоления разрыва меж-
ду синтетическими и реальными доменами.
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Иллюстрации

Рис 1. Распределение изображений из синтетических и реальных наборов
данных.
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