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Решающие леса [2] наравне с градиентным бустингом [3] являют-
ся классическим методом машинного обучения, решать задачи ре-
грессии и классификации. Однако у этого метода есть недостаток -
при высокой корреляции между различными деревьями общее ка-
чество работы алгоритма будет невысоким. Одним из возможных
способов решения данной проблемы является замена целевой пере-
менной на величину, зависящую как от изначальной целевой пере-
менной, так и от прогнозов ранее обученных деревьев.

В работе [1] был предложен следующий метод: вместо оптими-

зации функционала L(y,A(x)) = 1
m

m∑
j=1

(yj − Ah(x))2, как в обычных

решающих деревьях, можно оптимизировать величину D(y,A(x)) :=

1
km

m∑
j=1

(yj − Ak(xj))
2 − µ

km

m∑
j=1

(Ak(xj) − Ak(xj))
2, что приводит к то-

му, что на каждом шаге предсказывается величина tj = 1
1−Θyj −

Θ
1−ΘAk−1(xj), где Θ = µ (k−1)2

k2 .
На основе этого данного метода можно предложить аналогич-

ные подходы. Так, если минимизировать функции LogLoss(y,Ak) −
µLogLoss(Ak, Ak−1) (для задачи классификации) или MSE(y,Ak)−
µMSE(Ak, Ak−1) (для задачи регрессии). В этом случае целевая пе-
ременная принимает вид y−µAk−1

1−µ . Данные метод показал свою высо-
кую эффективность в задачах классификации и при решении задачи
ранжирования путём сведения к задаче классификации.

Однако такой метод часто может давать крайне низкие резуль-
таты в тех случаях, когда µ близко к 1. Для решения этой задачи
были испробованы следующие методы:

• замена отдельного дерева на градиентный бустинг из неболь-
шого числа деревьев;
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• прогнозирование y−µAk−1+βEy
1−µ+β , где β - произвольный параметр;

• выбор веса для каждого дерева в зависимости от его прогнозов;

• замена целевой переменной в нескольких первых деревьях на
y;

• использование для построения дерева признаки, выбирающие-
ся из общего множества с весами, зависящими от их важности
(а не абсолютно случайно, как в случае классического решаю-
щего леса).

Каждый из подходов позволял дополнительно повысить качество
задач регрессии и классификации на отдельных наборах данных, что
в совокупности позволяет добиться в среднем более высокого каче-
ства, а также повысить стабильность прогнозов и снизить влияние
точного подбора гиперпараметров на итоговый результат
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