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Ответ на вопрос по изображению (Visual Question Answering,
VQA) представляет собой сложную задачу в области мультимодаль-
ного обучения, которая требует от моделей эффективно интегриро-
вать визуальную и текстовую информацию для получения точных
ответов. Для этой задачи необходимо не только глубокое понима-
ние визуального контента, но и способность интерпретировать и с
точностью отвечать на текстовые запросы. Недавние достижения в
картиночно-языковых моделях (Vision Language Models, VLMs), та-
кие как GPT4-o, Llama [1], LLaVa [2], InternVL2.5 [3], Qwen2.5-VL [4],
продемонстрировали большой потенциал в решении проблем VQA.
Однако успех этих моделей в значительной степени зависит от их
способности обобщать знания.

В данной работе была исследована эффективность обучения
VLM, усиленных с помощью Image-to-Image Retrieval-Augmented
Generation (RAG) для решения задачи VQA. Конкретно, было сосре-
доточенно внимание на запоминании информации о картинах, вклю-
чая их авторов и названия, а также имена достопримечательностей.
Используя структуру RAG Image-to-Image, целью является расши-
рение возможностей модели по извлечению и интеграции соответ-
ствующей визуальной и текстовой информации из базы знаний, что
способствует повышению её эффективности при выполнении данной
задачи.

Была проведена серия экспериментов, в которых различные ком-
поненты VLMs, такие как визуальный кодировщик, языковая модель
и адаптер, были обучены индивидуально и в сочетании. Этот под-
ход позволяет определить наиболее эффективную стратегию запо-
минания информации. Производительность каждой конфигурации
оценивается на открытом эталонном наборе данных, что позволяет
провести всестороннее сравнение их точности, надёжности и возмож-
ностей запоминания.

Эта работа вносит двойной вклад: во-первых, она способствует
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пониманию того, как отдельные компоненты VLM влияют на запо-
минание знаний, а во-вторых, она предоставляет практические зна-
ния по применению Image-to-Image RAG для специализированных
задач VQA. Данные выводы служат основой для будущих исследо-
ваний, направляя оптимизацию мультимодальных моделей в сцена-
риях, которые требуют запоминания и извлечения знаний.
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