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Современные рекомендательные системы имеют возможность
предсказания двух видов взаимодействия: явного и неявного. Неяв-
ным взаимодействием называют минимальные возможные взаимо-
действия с объектом или даже их отсутствие(например, нажатие, по-
каз объекта). Явным взаимодействием принято называть те взаимо-
действия, которые позволяют определить заинтересованность поль-
зователя в объекте(например, объект понравился пользователю, объ-
ект не понравился пользователю). Целью данной работы является
исследование существующих и разработка собственных алгоритмов
предсказания явного взаимодействия на основе неявного в рекомен-
дательных системах, показывающих высокое качество и скорость
работы. Данные методы позволяют решать одну из актуальных за-
дач рекомендательных систем – задачу формирования интересных
пользователю рекомендаций исходя из известных неявных взаимо-
действий пользователя с системой. В работе рассматриваются суще-
ствующие способы предсказания явного взаимодействия из неявного
при помощи линейных моделей машинного обучения [1, 5] и нейросе-
тевых методов для предсказания [3,4], также рассматривались транс-
формерные архитектуры [2]; анализируются их достоинства и недо-
статки. Предлагаются собственные эвристические подходы решения
поставленной задачи, использующие линейные модели. По резуль-
татам экспериментального исследования, рассмотренные линейные
модели превзошли нейросетевые методы по производительности. Бо-
лее того, в большинстве рассмотренных наборов данных линейные
модели превзошли по качеству нейросетевые аналоги.
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