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Маттинг – фундаментальная задача компьютерного зрения, суть
которой заключается в выделении переднего плана на изображении
путем вычисления его альфа-канала. Маттинг актуален для различ-
ных задач, таких как редактирование изображений и видео, замена
фона в онлайн-конференциях, виртуальная реальность, и часто ис-
пользуется для выделения людей и животных.

Одной из проблем в задаче маттинга является сложность раз-
метки эталонных изображений, из-за чего существует крайне мало
качественных наборов данных, которые можно было бы использо-
вать для обучения алгоритмов. В то же время, существует задача
сегментации (классификация каждого пикселя изображения на при-
наджелность целевому объекту) является глубоко проработанной, и
для нее существует множество хорошо исследованных алгоритмов и
качественных наборов данных различной природы.

Отдельного внимания заслуживают алгоритмы интерактивной
сегментации. Их отличие от обычной сегментации в том, что они тре-
буют участия пользователя на протяжении всего процесса. В част-
ности, пользователь может выделять нужные объекты и исправлять
ошибки алгоритма с помощью кликов. Интерактивная сегментация
может использоваться в различных приложениях и для редакти-
рования изображений. Например, в Paint 3D на Windows 10 есть
функция выделения областей изображения кликом. Такой подход
позволяет значительно ускорить разметку человеком изображений
для сегментации или упростить ретушь фотографий. В работе пред-
ложен подход, объединяющий методы интерактивной сегментации
и адаптивного маттинга для повышения гибкости и эффективности
алгоритма маттинга.

Основой метода стала архитектура RITM, изначально разрабо-
танная для интерактивной сегментации. Для её адаптации к задаче
маттинга применён параметрически эффективный метод LoRA, поз-
воляющий дообучить модель с минимальными изменениями исход-
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ных параметров. Интерактивность реализована через интеграцию
пользовательских кликов, которые кодируются как пространствен-
ные маски и подаются на вход сети вместе с изображением. Это
позволяет итеративно уточнять альфа-канал, корректируя ошибки
предсказания в реальном времени.

Эксперименты проведены на комбинированном датасете. Резуль-
таты показали, что предложенный метод сохраняет скорость базо-
вого алгоритма, при этом демонстрируя высокое качество маттин-
га. Проведено сравнение с подходами, не использующими интерак-
тивность. Интеграция LoRA позволила сократить вычислительные
затраты на адаптацию модели, что делает метод применимым для
устройств с ограниченными ресурсами.

Преимущества подхода: интерактивность (пользовательские кли-
ки позволяют уточнять маску маттинга) и эффективность (парамет-
рическая адаптация снижает требования к вычислительным ресур-
сам).

Перспективы работы связаны с расширением функцио-
нала взаимодействия (штрихи, прямоугольники) и интегра-
цией трансформерных архитектур для повышения точности.
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