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Оптический поток — это важная задача компьютерного зрения,
которая используется для анализа движения, сжатия видео и дру-
гих приложений. Современные методы, такие как RAFT [1] и SEA-
RAFT [3], показывают высокую точность, но требуют больших объ-
емов видеопамяти для обработки видео в высоком разрешении. В
данной работе предлагается новый метод, который сочетает в се-
бе высокую точность, многокадровую обработку и эффективное ис-
пользование памяти.

Основным потребителем памяти в современных методах постро-
ения оптического потока является матрица попарной корреляции
признаков изображений. В данной работе размер этой матрицы
уменьшается в два раза по каждой размерности, что приводит к
снижению затрат памяти на её хранение в 16 раз. Это позволяет пе-
рераспределить освободившуюся память для других целей, напри-
мер для преобразования метода в многокадровый. Преобразование
достигается за счет вычисления двух матриц попарной корреляции
вместо одной: между текущим кадром и предыдущим, а также меж-
ду текущим кадром и следующим. Несмотря на увеличение числа
кадров, метод остается эффективным по памяти благодаря умень-
шению разрешения матрицы, описанному ранее. В качетсве основы
для метода взят метод SEA-RAFT [3].

На бенчмарке Spring метод демонстрирует наилучшую точность
по всем метрикам (EPE, 1px, F1-score, WAUC) и работает с FullHD
видео, потребляя в 3.74 раза меньше памяти, чем SEA-RAFT [3]. Это
позволяет использовать метод на устройствах с ограниченными ре-
сурсами, таких как потребительские GPU. На бенчмарке Sintel метод
обходит трёхкадровый метод VideoFlow [2], при этом потребляя всего
2 ГБ памяти вместо 18 ГБ. Это ещё раз показывает эффективность
метода.

Предлагаемый метод позволяет обрабатывать видео в высоком
разрешении на обычных потребительских GPU, что делает его при-
годным для реальных приложений, таких как анализ движения, ви-
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деонаблюдение и автономные системы. Благодаря эффективному ис-
пользованию памяти и многокадровой обработке, метод открывает
новые возможности для анализа сложных сцен движения в реальном
времени.
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Рисунок 1. Сравнение предлагаемого метода с современными подходами.
Слева: Ошибка и потребление памяти на бенчмарке Spring. Справа:

Потребление памяти для 1080p (1080×1920) видео. Предлагаемый метод
превосходит SEA-RAFT (M) [3] и VideoFlow-BOF [2].
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