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В настоящее время для решения проблем в биомедицинском домене используются
сложные системы на основе множества решателей и экспертного врачебного опыта для
получения достоверных результатов. Современные модели на основе трансформенных
подходов [1, 2, 3] выдают правдоподобные ответы, но финальная валидация остаётся до-
полнительной нагрузкой врача, для уменьшения временных затрат предлагается создание
группы AI-агентов, которые не будут пытаться полностью решить предложенную биомеди-
цинскую задачу, но автоматизируют отдельные блоки финального конвейерного решения.

Предложенное решение состоит из нескольких последовательных этапов, каждый из
которых включает логические микросервисные блоки для достижение не только наиболее
точных прогнозных значений, но и получения достаточного быстродействия системы в
асинхронном режиме работе с пользователями.

Модульная структура состоит из трёх этапов, где основой является мультиагентный
модуль на стыке технологий NLP и ASR, что позволяет распознавать и возвращать в
потоковом режиме полученные ответы, для решения задач Text to Text используются
предобученные на задачу Bethesda [4] модели LLAMA [2], в комплексе с BART подоб-
ными выпрямителями выходных последовательностей. Финальный выход обрабатывается
сервисом Gradio [5] и может быть развёрнут, как полноценное решение на промышленном
сервере на основе FastApi[6].

Полученное решение ускоряет наиболее сложные рутинные этапы по формированию
врачебного описания и создания предсказательного шаблона врачебного заключения. В
результате полученный конвейер работает ,как ассистент для опытного врача и помощник
для начинающего специалиста.
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