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Учитывая значительный урон лесной территории от пожаров, необходимо минимизировать негативные последствия возгораний [1]. Целью данной научной работы является предложение подхода к прогнозированию природных лесных пожаров, позволяющему снизить риск. Для достижения поставленной цели необходимо оценить взаимосвязь вероятности возникновения лесного пожара с метеорологическими условиями, а затем, используя методики машинного обучения, разработать модель, включающую в себя выявленные зависимости. Предлагается разработка методических подходов к прогнозированию зон вероятного возникновения и распространения очагов возгораний, ожидаемых в конкретном месяце, на основе усредненных метеонаблюдений предыдущего месяца.
Для разработки методических подходов прогнозирования необходимы следующие типы исходной информации: картографические материалы, метеорологическая информация, данные об очагах возгорания. Данные об очагах возгорания и метеорологическая информация требуются для разработки модели прогноза, а картографические материалы позволят визуализировать полученные результаты.
За математическую основу разрабатываемой методики прогнозирования выбран алгоритм машинного обучения «Логистическая регрессия» [2], основная идея которого заключается в определении вероятности принадлежности объекта к определенному классу с использованием логистической функции. Полученная вероятность будет являться численным показателем пожароопасности.
Методические подходы, основывающиеся на алгоритме «Логистическая регрессия» реализуются в следующих этапах (модулях):
1.	Модуль подготовки исходных данных (сбор и предобработка исходных данных; объединение исходных данных по пространственно-временным координатам [3]).
2.	Этап создания модели (интеграция созданной базы данных в программный код в среде разработки Python, получение модели прогнозирования и её визуализация [4]).
3.	 Модуль прогнозирования (получение данных об усредненных метеорологических наблюдениях для месяца, предшествующему месяцу прогноза, интеграция данных в программный код, получение прогнозных показателей, визуализация результатов путём нанесения цветовых индикаторов на карту местности).
Для тестирования и оценки эффективности методических подходов использовались метрики «матрица ошибок» и accuracy [5]. Оправданность прогноза по результатам оценки составила 81%. 
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